


Caracteristicas dos Dados

Nas visbOes de Gujarati e Porter (2011) e de Wooldridge (2016) os dados podem se apresentar de trés
formas distintas, séo elas:

1) Cross-Section;
2) Seéries Temporais; e

3) Dados em Painel.







SERIES TEMPORAIS

As ST sdao uma forma de dados que tfazem
parte dos estudos em econometria;

Como forma alternativa de estimacao, alguns
problemas irao existir e deverao ser,
identificados e corrigidos.




SERIES TEMPORAIS

Gujarati e Porter (2011) listam 6 passos
basicos para se trabalhar com ST:

1) Verificar a Estacionariedade da série

2) Veriticar a existéncia de Autocorrelacao
que esta associada a nao estacionariedade




SERIES TEMPORAIS

Gujarati e Porter (2011) listam 6 passos
basicos para se trabalhar com ST:

3) R? elevados podem indicar regressoes
espurias

4) |dentificacao de passeio aleatorio




SERIES TEMPORAIS

Gujarati e Porter (2011) listam 6 passos
basicos para se trabalhar com ST:

5) Modelos de ST sao usados para se fazer
previsao, logo precisa-se saber se esta é
validal




SERIES TEMPORAIS

Gujarati e Porter (2011) listam 6 passos
basicos para se trabalhar com ST:

6) Teste de causalidade de Granger e Sims







SERIES TEMPORAIS

Processos Estocasticos
Processos Estacionarios
Processos Puramente Aleatdrios

Processos nao estacionarios

)
)
)
)
5)  Variaveis Integradas
) Modelos de Passeio aleatdrios
)  Cointegragao
) Tendéncias deterministicos e estocasticas
)

Teste de raiz unitaria




PROCESSOS ESTOCASTICOS

Um processo aleatério ou estocastico € uma
colecdo de variaveis aleatdrias ordenadas no

tempo
Y = variavel aleatoria ao longo do tempo
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PROCESSOS ESTOCASTICOS
ESTACIONARIOS

Um processo é considerado estocastico estacionario se ao
longo da amostra, a sua média e variancia forem
constantes ao longo do tempo

Média = E(Y,) = u
Variancia = Var(Y,) = E(Y; — n)*= o*
Covariancia =y, = E|[(Y; — u) (Y — )

em que Y € a covariancia da defasagem k




PROCESSOS ESTOCASTICOS
ESTACIONARIOS

Se uma ST for estaciondria, a sua média,
variancia e covariancia permanecerao as

mesmas independentemente do ponto de
observacdao -2 INVARIANTES NO TEMPO.




PROCESSOS ESTOCASTICOS NAO
ESTACIONARIOS

E uma situacao que podera ocorrer com as ST
econdmicas que é classificada como modelo

de passeio aleatério.

Estes passeios aleatdrios podem ser:




PROCESSOS ESTOCASTICOS NAO
ESTACIONARIOS

Estes passeios aleatdrios podem ser:

1) Sem deslocamento (sem intercepto)

2) Com deslocamento (Com intercepto)




PROCESSOS ESTOCASTICOS NAO
ESTACIONARIOS

1) Sem deslocamento (sem intercepto)

Se u; € um ruido branco, sem média O e var
0%, Y, serd um passeio aleatério se:

Ye =Y +us (1)




PROCESSOS ESTOCASTICOS NAO
ESTACIONARIOS

A equacao (1) o valor de Y; € o mesmo do seu
valor no passado (Y;_;) acrescido de um

choque (u;) —> trata-se de um modelo
autorregressivo de ordem 1 - AR(1)




PROCESSOS ESTOCASTICOS NAO
ESTACIONARIOS

AR(1)

Y=Y, +u

Yo=Y, +tu, - Y5=Y,+u; +u,
Y=Y, + u,

Y3 =Yy +u; +u; + usg




PROCESSOS ESTOCASTICOS NAO
ESTACIONARIOS

E possivel notar que o processo iniciou no tempo
0 e com o valor Y,

i=Y+Xxu (2)

Aplicando o valor esperado em ambos os lados
da equacao (2) tém-se




PROCESSOS ESTOCASTICOS NAO
ESTACIONARIOS

E(Y) =E(Yy,+Xu) =Y (3)

Em modelos de passeios aleatérios, uma
caracteristica importante € a persisténcia dos
choques ), u;. Assim, ), u; € conhecido como
tendéncia estocastica.




PROCESSOS ESTOCASTICOS NAO
ESTACIONARIOS

Se reescrevermos a equacao (1) como
Vi =Yg +u;

(Y — Y1) = u,

AYt — ut




PROCESSOS ESTOCASTICOS NAO
ESTACIONARIOS

AY, é o operador que representa diterenca,
assim, Y; nao é estacionario em nivel, mas em
1@ diferenca (Y;_;), sim!




PROCESSOS ESTOCASTICOS NAO
ESTACIONARIOS

2) Com deslocamento (Com intercepto)

Se modificarmos a equacao (1)
Yi =Yg +ue (1)

— 6 + Yt—l +ut (4)




PROCESSOS ESTOCASTICOS NAO
ESTACIONARIOS

5 é conhecido como pardmetro de
deslocamento, assim, reescrevendo (4) temos:

Yt — 5 + Yt—l +ut (4)

Yt_ Yt—].: 6 + ut — AYt — 6 + ut (5)




PROCESSOS ESTOCASTICOS NAO
ESTACIONARIOS

A equacao (5) AY; = 6§ + u; demonstra que Y; é
deslocado para cima ou para baixo
dependendo do sinal que § assume (+ ou -)

A equacao (5) também é um AR(1)




PROCESSOS ESTOCASTICOS NAO
ESTACIONARIOS

Assim, o passeio aleatério com deslocamento pode ser
demonstrado pela equacao (6)

E(Y)) =Y, +t=*6(6)
Var(Y,) = to? (7)

As equacoes (6) e (7) mostram que a média e a variancia
aumentam ao longo do tempo, o que viola os preceitos da
estacionariedadel!




PROCESSOS ESTOCASTICOS NAO
ESTACIONARIOS

Os passeios aleatérios Com e Sem
deslocamento sdo nao estacionarios.




TENDENCIA ESTACION{'\RIA E
DIFERENCA ESTACIONARIA

A distincao entre ST quanto a sua
estacionariedade ou nao, estd associada a sua
tendéncia 2 deterministica ou estocastica

Se a tendéncia da ST é uma funcao deterministica

de tempo como t, t?, etc ela é chamada de
tendéncia deterministica




TENDENCIA ESTACION{'\RIA E
DIFERENCA ESTACIONARIA

Se nao é possivel prever a tendéncia, ela é
chamada de tendéncia estocastica. >

De forma geral: Y; = B + Bt + B3Y:—1 + u; (8)

Em que u; € um ruido branco e t é o tempo
cronoldgico.




Cointegragao BRAP4 X VALES
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PASSEIO ALEATORIO PURO

= p1 + fat + p3Yeq +uy
Seﬁl :O,ﬁz :()eﬁg = 1 temos

Ye = Y1 + ue (9)




PASSEIO ALEATORIO PURO

A equacao Y;=Y;_;1+u; (9) € um passeio
aleatério sem  deslocamento = nao
estacionario.

Mas se a equacao (?) for reescrita como:




PASSEIO ALEATORIO PURO

Mas se a equacao (9) for reescrita como:

Yt Yt 1 + Ut
Yi =Y =u
AYt: ut (1 O)

Ela se torna estacionaria na 12 diferenca, tornando
em processo estacionario em diferenca (PED).




PASSEIO ALEATORIO PURO

Partindo de (8) Y; = B; + B>t + B3Y;_1 + u; adotarmos:
Sef; #0,B,=0ef; =1temos

Ye = p1 + Y +u (11)

A equacao (11) é& um passeio aleatério com
deslocamento




PASSEIO ALEATORIO PURO

Se tizermos a diferenciacao da equacao (11)

Vi =Y 1 =0 +u

AY, = B +uy (12)
A equacao (12) se tornar estacionaria apos a 1°
diferenciacao




PASSEIO ALEATORIO PURO

Y; exibird uma tendéncia ,|

positiva ( 7 >0 ) ou,
negativa (f; < 0) que &
chamada de tendéncia
estocastica.

5_

O_




PASSEIO ALEATORIO PURO

Na tendéncia deterministica,se f; # 0,6, # 0 e 53 =0,
teremaos:

Y = b1 + Bt +u; (13)

Neste caso, se f; e 8, sdo conhecidos, a média pode ser
prevista. Assim, se subtrair de Y; a média de Y;, a série se
torna estacionaria. Portanto, denomina-se de
tendéncia estacionaria.



REGRESSAO ESPURIA

Considere os modelos das equacoes (17) e
(18)

Yi = Y1 +u; (17)

Xy = Xi_q + & (18)
Se gerarmos 500 obs de u; a partir de
u;~N(0,1) e 500 obs de ¢;a partir de ,;~N(0,1)




REGRESSAO ESPURIA

Se presumirmos que os valores iniciais de Y e X
sdao 0 e que u; e & nao sao correlacionados, as
equacdes (17) e (18) nao sao estacionarias.

Nao sao 1(0), mas sim I(1). O que demonstra uma
tendéncia estocastica.




REGRESSAO ESPURIA

Se regredirmos Y; em relacao a X;, sendo que
ambas s3o nao correlacionadas, R? tendera a
zero.

Nao ha nenhuma relacao entre as variaveis.




REGRESSAO ESPURIA

Dessa forma, com R? baixo e com X,
altamente significativo 2 pode-se pensar que

existe relacdo, mas nao existe -
REGRESSAO ESPURIA ou SEM SENTIDO.




